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As the size of semiconductor devices gradually decreases, it is important to measure and analyze semiconductor devices,

to improve the image quality of semiconductors. We use VDSR, one of the Super-Resolution methods to improve the

quality of semiconductor devices’ SEM images. VDSR is also a convolutional neural network that can be optimized with

various parameters. In this study, a VDSR model for semiconductor devices’ SEM images was optimized using parameters

such as depth of layers and amount of training data. Meanwhile, the quantitative evaluation and the qualitative evaluation

did not match at the low scale factor. To solve this problem, we proposed an MTF measurement method using the slanted

edge for better quantitative evaluation. This method was verified by comparing the results with the PSNR and SSIM index

results, which are known as quality indicators. Based on the results, it was confirmed that using the MTF value could be a

better approach for the evaluation of SEM images of the semiconductor device than using PSNR and SSIM.
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1. 서론 

반도체 소자는 과거 무어의 법칙에 따라 주요 모듈의 크기가

지속적으로 작아졌으며, 최근에도 NAND, DRAM, Logic에서

여전히 스케일링이 이뤄지고 있다[1]. 반도체 소자의 모듈 구조

가 점차 미세화 됨에 따라 반도체 제품 개발에 있어서 반도체

구조 분석 및 계측 기술은 더욱 중요해지고 있으며, 선명한 영

상을 얻어내기 위해서 계측 설비의 성능 향상도 중요하지만, 영

상처리방법을 이용해서 영상품질을 향상시키는 연구도 저비용

으로 영상품질을 개선할 수 있기 때문에 꾸준히 연구되고 있다.

최근 정밀가공 등 다양한 분야에서 나노마이크로 스케일의 구

조 분석 측정에 Scanning Electron Microscopy (SEM)이 이용되

고 있다[2,3]. 특히 반도체 구조계측은 미세한 구조를 촬상하기

위해서 고분해능 전자 빔 기반의 계측이 활용되고 있다. 그러나

SEM은 주사방식의 촬상방식으로 인해 고분해능 모드에서는
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영상 획득 속도가 느리다는 특징이 있다. 따라서 다양한 분야에

서 소개되고 있는 딥러닝 기법을 반도체 구조 계측 영상처리에

활용하면 촬상 속도를 빠르게 함에도 불구하고 고분해능 영상

획득이 가능하여 반도체 구조계측 공정에 있어서 고생산성에

기여할 수 있다[4-8].

본 논문에서는 Convolutional Neural Network (CNN)에 기반

한 Very Deep Super Resolution (VDSR) 알고리즘을 사용하여

반도체 소자 구조의 SEM 영상의 품질을 향상시키고 정량적으

로 검증하였다. 반도체 소자 SEM 영상의 품질을 향상시키기 위

해 VDSR의 매개 변수를 변경하여 다양한 신경망을 만들었고,

각 신경망에 반도체 소자 SEM 영상을 넣어 변경된 매개 변수

에 따른 결과 영상의 품질을 나타내는 지표인 Peak Signal to

Noise (PSNR)와 Structure Similarity Image Measurement

(SSIM)를 이용하여 결과 영상의 품질을 비교 평가하였다. 그러

나 영상 품질을 정량화 한 수치 결과와 육안으로 직접 확인한

영상 대비 결과가 다르게 나타나는 것을 확인하였고, 이를 극복

하고자 영상의 품질을 대비(Contrast)를 기반으로 정량화 할 수

있는 Modulation Transfer Function (MTF)를 사용할 것을 제안

한다.

2. CNN을 활용한 SISR

2.1 VDSR

2015년에 CNN을 이용한 방법이 처음 소개되고 최근에 이르

기까지 다양한 구조의 CNN을 활용한 Single Image Super

Resolution (SISR)이 연구되었다[9]. 본 논문에서는 여러 CNN

기법들중에 VDSR 모델을 활용하여 SEM으로 촬상한 반도체

NAND Flash Memory의 주요 구조인 Channel Hole 영상 향상

연구를 진행하였다.

VDSR은 Fig. 1과 같은 구조를 띄고 있으며, 다른 CNN의 모

델들과 달리 영상의 적합한 잔차 영상을 생성하여 입력 영상에

더해 선명한 영상을 얻는 방식으로 CNN 모델을 구축하였다.

VDSR에서는 3 × 3의 크기인 필터 64개로 연산을 진행하는 합

성곱 층과 활성화 함수층을 한 쌍으로 20개의 층을 이루고 마지

막 합성곱층을 통해 잔차 영상을 출력하는 구조로 구성된다. 이

러한 구조에서 처음 설정한 VDSR 모델에서는 층의 깊이는 20

개의 층, 훈련 영상의 개수는 200개, 유형은 일반 사진의 유형

으로 구성했다. 훈련 데이터 증강 방식은 Down-Sampling 2, 3,

4배 변화와 무작위 회전 및 대칭을 활용했다. 데이터 증강(Data

Augmentation)을 진행하여 반도체 소자 SEM 구조 영상의 품질

향상을 위해 모델을 구축하였고, 다양한 매개 변수인 층의 깊이,

훈련 데이터 증강 방식, 훈련 영상 유형 및 훈련 영상 개수의 변

화를 주어 반도체 소자 구조에 적합한 모델을 얻었다. 특히, 훈

련 영상의 유형에서는 일반 영상과 SEM 영상을 조합하여 훈련

영상에 변화를 주었다. 매개 변수가 변경된 여러 VDSR 모델의

결과 영상을 정성평가를 하였고, PSNR과 SSIM을 이용하여 정

량 평가를 진행했다[10,11]. 

2.2 반도체 소자 구조 SEM 영상에서의 모델 평가

Fig. 2(a)에서 보면 4배의 Up-Sampling을 적용하여 초기

VDSR 결과에서 PSNR과 SSIM수치가 Bicubic 보간법보다 높

은 값을 보였다. 정성평가에서 모두 동일한 픽셀의 수를 가졌음

에도 Bicubic 보간법보다 VDSR로 향상한 영상이 구조 경계가

선명하게 보이는 것을 확인할 수 있었다. 정성평가와 정량평가

가 일치하는 Up-Sampling 설정이므로 VDSR 매개 변수의 변화

에 따른 반도체 소자 SEM 영상품질 향상 영향을 볼 수 있다.

여러 매개 변수 변화 모델 중 훈련모델 레이어 수와 훈련 영

상의 개수에 변화를 준 모델에서 PSNR과 SSIM이 초기 설정한

VDSR 모델 결과보다 좋았다. 데이터 증강 방식과 훈련 영상

Fig. 1 A structure of VDSR model
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유형의 변화보다 훈련모델 레이어 수와 훈련 영상의 개수 변화

가 반도체 소자 구조 SEM 영상에서 VDSR 모델의 성능에 큰

영향을 미칠 수 있음을 확인했다.

Fig. 2(b)에서와 2배 Up-Sampling을 적용한 경우 VDSR에서

진행한 결과 모두 Bicubic 보간법을 적용한 결과보다 정량적으

로 좋지 못한 것을 알 수 있었다.

그러나 정량적 비교 수치와 달리 Fig. 3에서 영상의 결과를

확대하여 육안으로 비교해 보면 PSNR과 SSIM에서의 수치적

결과와 다르게 영상의 품질이 좋아진 것을 확인할 수 있었다.

이러한 결과로 본 논문에서는 자주 사용되는 영상 성능 지표인

PSNR과 SSIM이 아닌 다른 수치를 적용하여 결과 영상의 정량

평가를 보완하려 한다

2.3 영상 성능 지표

여러 SISR 기법에서 입력 영상과 출력 영상의 수치 비교를

위해 PSNR과 SSIM이 사용되었다. 본 연구도 VDSR의 반도체

소자 구조 영상에서의 결과 영상을 비교하는 과정에서 PSNR과

SSIM를 이용하였다. 

PSNR은 영상처리에서는 화질에 대한 손실 정보를 평가하기

위해 쓰이고 참조 영상과 출력 영상을 넣어 참조 영상 대비 출

력 영상의 품질을 나타낸다. 최대 신호 대 잡음비로 신호가 가

질 수 있는 최대 값에 대한 잡음의 값이며, 값이 클수록 좋은 품

질의 영상이고, 식(1)과 같이 수치를 구할 수 있다. 는 영

상에서의 최대값으로 255의 값을 가진다. Mean Square Error

(MSE)는 평균 제곱 오차를 말하고 영상처리 분야에서 CNN의

손실 함수로 많이 사용되며 식(2)과 같다. M, N은 영상 화소의

높이와 너비를 의미한다.

(1)

(2)

SSIM은 구조적인 유사도 영상 측정수치로 2개 영상의 유사도를

MAXI

PSNR 10
MAXI

2

MSE
---------------
⎝ ⎠
⎛ ⎞

10

log⋅=

MSE
ΣM N, I

1
x y,( ) I

2
x y,( )–[ ]2

M∗N
-----------------------------------------------------------=

Fig. 2 Comparative results of high-resolution images and super-

resolution images of models which parameters are changed

in different ways such as data type, scale factor, layer depth,

number of training data and data augmentation

Fig. 3 Low-resolution and image processed images (Scale factor = 2)
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휘도, 대비, 구조의 3가지 요소를 이용하며 다음 식(3)과 같다.

SSIM의 결과값은 0-1 사이의 값이 나오며 1에 가까울수록 영상

들이 유사함을 의미한다. 

(3)

(4)

 (5)

(6)

식(4)부터 식(6)은 SSIM을 이루는 휘도, 대비, 구조의 요소들을

나타낸 식이다. 은 휘도비교함수로 영상의 픽셀값을 이용

한다. C1은 식의 안정성을 위해 추가한 상수로 보통 6.5025를 이

용한다. 는 대비비교함수를 나타낸다. 대비는 표준편차를

이용하여 픽셀 간 값의 차이를 정량화할 수 있다. C2 역시 식의 안

정성을 위해 추가한 상수값으로 58.5225의 값을 가진다. 은

영상 구조에 관한 식으로 픽셀값의 구조적인 차이점을 나타내기

위해 평균과 표준편차를 이용하여 정규화된 픽셀값의 분포에서

픽셀값을 다시 정의한다. C3은 C2/2의 값을 가진다. 

PSNR은 영상의 픽셀값을 기반으로 계산이 진행되기에 인간

이 시각적으로 느끼는 품질 차이를 표현한 방법이 아니다. 이와

달리 SSIM은 수치적인 차이가 아닌 인간의 시각적 화질 차이를

평가하기 위해 고안된 방법이지만 참조 영상 대비 출력 영상에

대한 값을 나타내기에 두 영상의 유사도가 떨어지면 값이 작을

수 있다. PSNR과 SSIM은 여러 요소를 사용하여 값을 나타내지

만 CNN을 이용한 SISR에서는 인간의 눈으로 하는 평가와 일

치하지 않는 면이 있다[12]. 이를 극복하고자 Slanted Edge를 활

용하여 MTF를 만들어 영상의 품질을 평가를 진행하였다.

3. 영상 향상 품질 평가를 위한 MTF 측정

3.1 Modulation Transfer Function

Modulation Transfer Function는 식(7)과 같이 정의되고 이는

신호의 최대 세기와 최소 세기를 이용하여 신호의 대비 값을 구

하게 된다.

(7)

또한 MTF는 주로 광학에서 렌즈의 성능을 평가하는데 사용

되는 매개변수로 공간 주파수를 이용하여 영상의 대비를 보여

주어 렌즈 능력을 측정한다[13]. MTF 그래프의 x축은 단위 픽

셀당 몇 개의 선이 있는지를 표현하는 분해능에 관한 값이고, y

축은 대비를 의미한다. 따라서 높은 분해능에서 대비가 좋을수

록 영상의 품질이 좋다고 판단할 수 있다.

3.2 Slanted Edge 기법

본 연구에서는 MTF를 VDSR과 같은 신경망의 능력을 측

정하는데 이용한다. 반도체 소자 구조 SEM 영상의 MTF를 측

정하기 위해 Fig. 4와 같이 영상 부분에 직접 MATLAB으로

만든 Slanted Edge Image를 삽입하였다[14]. MTF 곡선은 초

분해능을 통해 품질이 향상된 영상의 Slanted Edge를 통해서

구해 낸다. 

Fig. 5은 MTF 곡선을 획득하는 과정을 순차적으로 나타낸

것이다. Fig. 5(a)는 Edge Spread Function (ESF)이며, Slanted

Edge를 설정한 구역에서 픽셀 위치에 대한 각 행들의 평균을 나

타낸 값이다. Edge가 기울어진 각도만큼 세기의 변화가 있다.

가로축은 해당 픽셀의 위치를 나타내며, 세로축은 픽셀의 값인

세기를 말한다. Fig. 5(b)는 Line Spread Function (LSF)이며,

ESF의 값을 미분하여 나타낸 값이다. 가로축은 픽셀 영역을 나

타내고, 세로축은 픽셀의 세기를 정규화하여 나타낸 값이다. 마

지막 Fig. 5(c) MTF Curve의 가로축은 단위 픽셀안에 들어있는

패턴의 반복 횟수를 의미하는 공간주파수를 말한다. 픽셀 영역

인 LSF를 공간주파수 영역으로 변환한 결과이며, Figs. 5(b)와

5(c) 사이에 푸리에 변환이 관계된 것을 알 수 있다[15]. LSF에

서 Fast Fourier Transform을 진행하여 Fig. 5(c)와 같은 완전한

MTF 곡선을 산출했다.

MTF 곡선은 공간주파수에 대한 대비와 분해능을 나타내는

지표이지만 그래프이기에 PSNR 및 SSIM과의 성능 비교 평가

를 위해 MTF 곡선의 y축 대비가 0.5일 때 공간주파수의 값으로

나타낸 수치인 MTF 50%를 이용한다.

SSIM x y,( ) l x y,( ) c x y,( ) s x y,( )⋅⋅=

l x y,( )
2μxμy C

1
+

μx

2
μy

2
C

1
+ +

-----------------------------=

c x y,( )
2σxσy C

2
+

σx

2
σy

2
C

2
+ +

-----------------------------=

s x y,( )
σxy C

3
+

σx σy C
3

+ +
-----------------------------=

l x y,( )

c x y,( )

s x y,( )

Modulation
Imax Imin–

Imax Imin+
------------------------=

Fig. 4 A slanted edge image applied to the upper right corner of the

NAND flash channel hole image

Fig. 5 MTF measurement process
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3.3 Slanted Edge 각도 설정

Slanted Edge를 활용하기에 앞서 Edge가 이루는 각도에 따라

결과값이 달라지기 때문에 선행 연구에서 다양한 Slanted Edge

각도로 다양한 영상을 평가한 결과, 각도가 5o인 경우 MTF 수

치화에서 우수한 평가를 받을 수 있었다[16,17]. 본 연구에서

15o보다 높은 각에서 픽셀 분포, ESF, LSF 및 MTF 곡선의 형태

를 비교할 필요가 있었다. 30o와 45o의 기울기를 가진 Slanted

Edge를 넣어 비교하였다.

Fig. 6에서 흑색 과 백색 픽셀의 기울기가 전보다 커지면서

Edge 구간에서 세로방향에 따라 각도가 클수록 적은 픽셀로 색

변화가 표현된다. 색 변화가 뚜렷한 형태를 띄면 SISR을 진행

할 경우 개선되는 영역이 크지 않고 영상 향상 평가가 제대로

이뤄지지 않는다.

Fig. 7(a)는 각도가 점차 커지면서 세기의 변화 구간이 늘어나

ESF 변동 영역이 늘어나기 때문에 Fig. 7(b)에서 미분을 진행하

면 정규화된 세기가 높은 픽셀 영역이 늘어난다. 각이 커질수록

높은 픽셀 영역은 늘어나 45o에서는 일정한 값을 갖게 된다.

MTF 곡선인 Fig. 7(c)에서 MTF 10%를 비교했을 때, 30o는 공

간주파수가 2인 반면 45o는 1 이하에서 값을 갖고 공간주파수의

영역이 점차 짧아진다. 이를 통해 검증된 각도인 5o를 유지하여

평가를 진행하였다. 

4. 실험 및 검증

Fig. 8에서 Up-Sampling을 4배로 진행하였을 때 VDSR과

Bicubic 보간법, Lanczos 보간법에 따른 영상 처리 결과를 확인

할 수 있다. 정성적인 결과로는 VDSR이 다른 보간법에 비해

Channel Hole 구조의 경계가 확연히 선명한 것을 알 수 있다.

Table 1에서 VDSR의 PSNR 수치가 Bicubic 보간법과 Lanczos

Fig. 6 Slanted edge images at 30o and 45o

Fig. 7 Edge spread function, Line spread function and Modulation

transfer function at 30o and 45o

Fig. 8 Super-Resolution images using bicubic, Lanczos interpolation

and VDSR (Scale factor = and 4)

Fig. 9 Super-Resolution images using bicubic, Lanczos interpolation

and VDSR (Scale factor = 1.5)
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보간법의 수치보다 각각 0.8618, 0.6267 dB 높게 측정되고,

SSIM은 0.0029, 0.0024 높게 측정된다. 이러한 결과들은 VDSR

에서의 영상처리 결과가 다른 보간법보다 영상 품질이 높게 측

정됨을 의미하고 육안으로 확인하는 정성평가와 PSNR 및 SSIM

을 이용한 정량평가가 일치하는 모습을 보인다. 하지만 Table 1

에서 Up-Sampling을 1.5배로 Sampling 계수를 낮게 설정하여 진

행한 결과 PSNR과 SSIM를 이용한 영상 품질 평가 지표의 신뢰

성은 낮아지는 것을 볼 수 있다. VDSR의 수치는 Bicubic과

Lanczos 보간법에 비해 PSNR은 0.7186, 0.7985 dB 낮게 측정

되고, SSIM은 0.0095, 0.0099 늦게 측정되어 수치상으로는

VDSR의 영상 처리 결과가 다른 보간법들보다 영상 품질이 안

좋다는 것을 보여주지만 Fig. 9에서 Up-Sampling을 1.5배로 진

행하였을 때 영상처리 결과들을 정성적으로 비교하였을 경우,

VDSR이 다른 보간법에 비해 선명한 것을 알 수 있다. 

Up-Sampling을 낮게 진행할 경우 PSNR과 SSIM을 이용한 영

상 품질 평가는 정성평가와 일치하지 않는 것을 보여주기에 본

연구에서는 PSNR과 SSIM으로 영상 품질 평가를 하는 것이 아

닌 MTF 곡선을 이용하여 영상 품질을 비교하는 것을 제안한다.

Slanted Edge를 이용하여 MTF 곡선을 측정할 경우 Fig. 10에

서와 같이 나온다. PSNR과 SSIM을 MTF에서의 수치와 비교하

기위해 MTF 곡선에서 대비가 0.5일 때의 수치인 MTF 50%를

이용하여 Table 1에 나타내었다. Up-Sampling 4배를 진행한 경

우 MTF 50%는 VDSR의 결과가 Bicbuic과 Lanczos 보간법에

비해 0.3302, 0.6086 c/p (cycle/pixel) 높게 측정되었고, Up-

Sampling 1.5배를 진행한 경우 0.0634, 0.1731 c/p 높게 측정된

다. 공간주파수가 높을수록 해당 영상의 분해능이 작아 영상의

품질이 좋음을 의미하며 Up-Sampling의 변화에 상관없이

VDSR의 품질이 좋음을 나타낸다. 정성평가와 동일하게 VDSR

의 MTF 50%가 높게 측정되어 영상 품질이 좋은 것을 보여줌

으로써 MTF에서의 영상 품질 측정은 반도체 구조 SEM 영상에

서 우수함을 확인했다.

5. 결론

반도체 구조 SEM 영상의 분해능 향상을 위해 VDSR 기법을

활용하여 합성곱 신경망의 여러 매개 변수들을 변경하며 적합

모델의 탐색을 수행하였다. 적합 모델 간의 비교분석을 위해 정

량평가를 진행하였고 이 과정에서 PSNR과 SSIM이 사용되었다.

하지만 이러한 평가과정에서 육안으로 직접 판별하는 결과와

PSNR과 SSIM 결과의 불일치가 발생하였고, 이외에 신경망 모

델에서 PSNR과 SSIM으로 진행한 정량평가가 육안으로 판별되

는 정성평가와 일치하지 않는 경우도 있었다. 본 연구에선 낮은

배율의 Up-Sampling을 진행한 경우 정량평가와 정성평가가 일

치하지 않는 점을 발견하여 PSNR과 SSIM을 사용한 영상품질

향상에 있어서 정량평가가 보완되어야 한다고 판단했다. 이를

위해 분해능별 영상의 대비를 나타내는 MTF 곡선을 도입하여

초분해능 영상에서의 영상품질 수치를 측정하는 것을 제안하였

다. MTF 곡선을 측정하는 방법엔 여러 방법들이 존재하며 본

연구에선 이 중 Slanted Edge 영상을 활용하여 향상된 영상품질

을 수치화하였다. MTF 곡선을 만든 뒤 MTF 50%의 값을 이용

하여 영상처리 알고리즘을 비교 평가했다. MTF 50%는 PSNR

과 SSIM의 수치들과 비교하였을 때, Up-Sampling을 작게 진행

해도 Bicubic 보간법보다 VDSR의 초분해능 결과가 정성 평가

와 일치하는 것을 확인할 수 있었으며 Up-Sampling을 작게 진

Table 1 A comparison of results measured image quality in Bicubic,

Lanczos interpolation and VDSR

Scale factor VDSR Bicubic Lanczos

4

PSNR [dB] 31.4212 30.5594 30.7945

SSIM 0.9586 0.9557 0.9562

MTF 50% 1.0456 0.7154 0.6086

1.5

PSNR [dB] 33.2131 33.9317 34.0116

SSIM 0.9679 0.9774 0.9778

MTF 50% 1.9773 1.9139 1.8042

Fig. 10 MTF curve at bicubic interpolation and VDSR (Scale factor

= 4 and 1.5)



한국정밀공학회지  제 40권 제 4호 April 2023 / 281

행한 경우 동일하게 MTF 곡선이 차이가 나는 것을 확인함으로

써 MTF 곡선이 PSNR 및 SSIM에서의 정량평가와 다르게

MTF 곡선을 이용한 정량평가는 영상품질 향상 평가의 지표로

서 잘 나타낼 수 있다는 것을 알 수 있다.
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